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摘摇 要:企业二次创业金融数据的优化分类能提高数据的统计分析能力,提出基于逻辑回归的企业二次

创业金融数据分类方法,采用自适应无监督学习的方法进行数据统计的融合处理,构建数据分布的不规则空

间聚类模型,采用相空间结构重组方法进行数据的模糊特征重构,提取企业二次创业金融数据的关联规则特

征量,采用逻辑回归分析方法进行数据分类的融合聚类处理,结合模糊 C 均值聚类方法,实现对数据分类的

自适应寻优和收敛性控制,实现数据分类优化。 仿真结果表明:采用该方法进行企业二次创业金融数据分类

的准确性较高,收敛性较好,特征聚类能力较强。
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0摇 引摇 言

随着经济的发展,需要对企业二次创业金融数

据进行优化聚类分析,通过提取企业二次创业金融

数据的统计特征量,结合大数据信息处理和数据融

合方法,将其进行优化聚类分析,以提高企业二次创

业金融数据的模糊聚类能力[1]。 对企业二次创业

金融数据的分类是实现企业金融管理优化的关键,

相关的数据分类研究受到人们的极大关注[2]。 对

企业二次创业金融数据的聚类分析主要采用模糊聚

类方法,结合统计数据分析,进行数据分类处理,但

传统方法模糊度较大,分类的准确性不好。 针对上

述问题,提出基于逻辑回归的企业二次创业金融数

据分类方法,采用逻辑回归分析方法将数据进行融

合聚类处理,结合模糊 C 均值聚类方法,实现数据

分类的自适应寻优和收敛性控制。 最后进行仿真实

验分析,展示了该方法在提高企业二次创业金融数

据分类能力方面的优越性能。

1摇 企业二次创业金融数据分布模型及

特征分析

1郾 1摇 分布模型

为了实现企业二次创业金融数据分类,采用自
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适应无监督学习方法进行统计融合处理。 首先构建

企业二次创业金融数据模糊决策树模型,采用相空

间重构方法进行模糊特征重构[3],采用一个四元组

(E i,E j,d,t)来表示特征分布权系数,其中 E i,E j 是

企业二次创业金融数据特征权重的实体集(即节点

i 和 j),d 为特征权重的交互性统计数据,t 为企业二

次创业过程中的业绩关联数据特征集,采用企业内

部代理方法进行统计特征分析,得到企业二次创业

金融数据的量化集为

x( t)= (x0( t),x1( t),…,xk-1( t)) T (1)

采用一个 1伊N 维的分布阵列进行企业二次创

业金融数据特征重构,确定模糊时间窗口值 N,构建

多维信息熵分布矩阵。 采用激励机制建立企业二次

创业金融数据的特征权重分析模型,建立窄时域窗

TLX,TLY,得到企业二次创业金融数据特征权重的模

糊特征提取模型为

TL(x,y)=
Text, if (Dx(x,y)臆N)

NonText,{ Otherwise
(2)

式(2)中,Dx(x,y)表示特征提取最大范围值,

当提范围值小于等于窗口值 N 时,进行特征权重的

模糊特征提取;当超出窗口值 N 时,不进行提取。

设企业二次创业金融数据特征权重的模板特征

分布为 m,构建 Probit 多元回归分析模型[4],得到数

据的有效性控制指数为 N j*,在进行企业二次创业

金融数据特征权重回归分析的基础上,得到企业二

次创业金融数据的统计回归分布为

d j* = min
0臆j臆N-1

{d j} (3)

根据企业二次创业金融数据特征权重进行自适

应分类,构建融资相关性决策模型,提高对数据的分

类和统计决策能力。

1郾 2摇 模糊特征分析

构建企业二次创业金融数据分布的不规则空间

聚类模型,采用相空间结构重组方法进行模糊特征

重构,采用决策树模型进行统计融合分类[5],得到

企业二次创业金融数据的量化特征分布集为 D,D=

{Si,j( t),Ti,j( t),Ui,j( t)},其中 Si,j( t)表示特征权重

的重复因素,Ti,j( t)表示融合分类的输出量因素,

Ui,j( t)表示相似度(相关性)模型,对企业二次创业

金融数据特征权重关联规则特征量进行量化回归分

析,定义为

Si,j( t)=
pi,j( t)-spi,j( t)

pi,j( t)
(4)

Ti,j( t)表示对企业二次创业金融数据特征权重

检测的相关性特征分布集,计算表达为

Ti,j( t)=
pi,j( t)-驻p( t)

pi,j( t)
(5)

提取企业二次创业金融数据的关联规则特征

量,根据谱聚类结果,进行自适应筛选和优化决策,

建立关联规则模型,输出为

Ui,j( t)= exp[-b[ zi( t)-z j( t)] 2] (6)

式(6)中,pi,j( t)为统计融合分类的互信息量;

spi,j( t)为特征权重检测的分叉度重复量;驻p( t)为增

益系数;zi( t),z j( t)表示为模糊度函数,由此建立企

业二次创业金融数据的特征提取和大数据融合聚类

模型,采用模糊特征分析方法,进行企业二次创业金

融数据的模糊聚类处理,提高数据的分类挖掘和识

别能力[6]。

2摇 企业二次创业金融数据分类优化

2郾 1摇 金融数据的关联规则特征提取

在构建企业二次创业金融数据优化分类模型

中,采用融资决策模型,进行融合调度,提取关联规

则特征集进行金融数据的自适应分类,分析企业二

次创业金融数据的离散空间调度模型,采用模糊控

制方法[7],进行融分段样本检验,得到自适应加权

权重为

棕j =(棕0j,棕1j,…,棕(k-1) j) T (7)

建立企业二次创业金融数据的模糊聚类模型,

进行特征分析,得到数据序列的统计特征序列为

移
c

i = 1
滋 ik = 1,k = 1,2,…,n (8)
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式(8)中,k 为企业二次创业金融数据的聚类空

间分布权重。 采用离散序列调度方法,构建企业二

次创业金融数据的特征匹配模型,根据多分类器融

合结果进行信息分类,实现企业二次创业金融数据

的统计特征检测,得到检测统计量为

V(a1,…,am)= (a j-1
i )m

i,j=1 =

1 a1 … am-1
1

1 a2 … am-1
2

左 左 左

1 am … am-1

æ

è

ç
ç
ç
ç
ç
ç

ö

ø

÷
÷
÷
÷
÷
÷

m

(9)

A=(ai,j)m
i,j=1 =

a1,1 … a1,m

左 左

am,1 … am,

æ

è

ç
ç
çç

ö

ø

÷
÷
÷÷

m

(10)

构建企业二次创业金融数据统计分布有限数据

集模型,得到关联特征为

E tolal =(琢1+a2dn0
1 )+(茁+琢1+琢2dn0

2 )+…+

(茁+琢1+琢2dn0
p ) (11)

E tolal = pa1+(p-1)b+a2(dn0
1 +dn0

2 +…+dn0
p ) (12)

在分散子空间中进行企业二次创业金融数据实

时检测,实现关联规则特征提取[8]。

2郾 2摇 数据模糊 C 均值聚类和优化分类

提取企业二次创业金融数据的关联规则特征

量,采用逻辑回归分析方法进行数据分类的融合聚

类处理,采用关联规则分层调度方法,进行特征权重

聚类和可靠性检测[9],得到可靠性评估函数 Ŝw 表

述为

Ŝw = 移
c

i = 1
pi

1
ni
移
ni

k = 1
[(

寅
X( i)

k
寅

- mi)(
寅
X( i)

k
寅

- mi) T]

(13)

采用多队列调度方法,建立企业二次创业金融

数据的决策调度模型,得到特征训练集 si = { x j:

d(x j,yi)臆d(x j,yl)},企业二次创业金融数据的显

著性特征权重为

Min WH=min{w(cc),h(cc)} (14)

Area_Ratio= Area(cc)
Area(pic) (15)

建立模糊度核函数模型,采用相空间结构重组

方法,得到 N j*的几何邻域 NE j*( t),企业二次创业

金融数据统计融合分类的模糊聚类中心为

U={滋ik i=1,2,…,c;k=1,2,…,n} (16)

在关联规则聚类下,得到企业二次创业金融数

据的模糊调度函数为

Jm(U,V) = 移
n

k = 1
移

c

i = 1
滋m

ik(dik) 2 (17)

采用空间网格聚类方法得到优化的企业二次创

业金融数据特征权重聚类中心为

滋 ik =
1

移
c

j = 1

dik

d
æ
è
ç

ö
ø
÷

jk

2
m-1

(18)

Vi =
移
m

k = 1
(滋 ik)mxk

移
n

k = 1
(滋 ik)m

(19)

式(18)(19)中,m 为企业二次创业金融数据统

计融合分类的适应度函数,(dik) 2 为样本 xk 与特征

聚类中心与样本 Vi 的测度距离。 结合模糊 C 均值

聚类方法,得到企业二次创业金融数据主成分分

布为

f(k)=
f(k-1)- 1

n ,1臆k<n

1,k=

ì

î

í

ïï

ïï n
(20)

构建企业二次创业金融数据模糊聚类的回归分

析模型,根据特征分布进行线性结构重组,得到企业

二次创业金融数据的多元决策模型,对其进行分布

式检测和自适应聚类分析,得到相关性概率密度特

征为

D义i,j( tn+1)=
D忆i,j( tn+1)+f(n)D忆i,j( tn)

2 (21)

在关联规则特征分布集中,企业二次创业金融

数据分类的互信息量为

Ii,j( t) = 移D义i,k( t)D义k,j( t)

移D义i,k( t)
(22)

建立企业二次创业金融数据的特征提取和大数

据融合聚类分析模型,实现特征权重分类[10],得到
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企业二次创业金融数据统计分布序列特征矩阵,

满足:

A =

ti1,j1 ti1,j2 … ti1,jk

ti2,j1 ti2,j2 … ti2,jk

… … 埙 …

tik,j1 tik,j2 … tik,jk

屹0 (23)

根据上述分析,采用决策树模型,构建企业二次

创业金融数据的空间聚类模型,结合统计特征分析

方法,实现数据的均值聚类和自适应分类识别方法,

实现对企业二次创业金融数据分类的自适应寻优和

收敛性控制,提高数据的分类检测能力。

3摇 仿真实验与结果分析

为了验证本文方法在实现企业二次创业金融数

据分类中的应用性能,进行仿真实验分析。 采用

Matlab 和 C++进行数据分类的算法设计,对金融数

据采样的样本数为 1 200,控制权重系数为 0郾 36,金

融数据的模糊特征检测迭代次数为 800,采样周期 T

=0郾 86 s,信息的扰动强度为 SNR=0 ~ -20 dB,统计

采样率为 f s = (10*f0) Hz = 10 kHz,根据上述仿真

环境和参数设定,进行企业二次创业金融数据统计

融合分类,得到大数据集采样分布如图 1 所示。

图 1摇 企业二次创业金融数据的大数据集采样频域分布

Fig. 1摇 The sampling frequency distribution of the

big data of the financial data for the

secondary entrepreneurship of a firm

以图 1 的数据为研究对象,构建企业二次创业

金融数据分布的不规则空间聚类模型,采用相空间

结构重组方法进行模糊特征重构,得到企业二次创

业金融数据的聚类中心分布如图 2 所示。

图 2摇 企业二次创业金融数据的聚类中心分布

Fig. 2摇 The clustering center distribution of the

financial data

分析图 2 得知,采用本文方法进行企业二次创

业金融数据分类的空间聚集性较好,聚类中心检测

的抗干扰能力较强。 测试不同方法的企业二次创业

金融数据的准确性,得到收敛性测试结果如图 3

所示。

图 3摇 企业二次创业金融数据分类的收敛性结果

Fig. 3摇 The convergence result of the financial data

classification of the secondary entrepreneurship of a firm

分析图 3 得知,采用本文方法进行企业二次创

业金融数据统计融合分类的准确性较高,进一步测

试企业二次创业金融数据的误分率,得到对比结果

见表 1。 分析表 1 得知,本文方法进行企业二次创

业金融数据统计分类的误分率较低。
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表 1摇 误分率对比

Table 1摇 Comparison of error rate

迭代次数 本文方法 模糊 C 均值 PSO

100 0郾 117 0郾 254 0郾 156

200 0郾 087 0郾 164 0郾 134

300 0郾 032 0郾 132 0郾 074

400 0 0郾 065 0郾 032

4摇 结摇 语

结合大数据信息处理和数据融合方法,进行企

业二次创业金融数据的优化聚类分析,提高企业二

次创业金融数据的模糊聚类能力。 提出基于逻辑回

归的企业二次创业金融数据分类方法,采用自适应

无监督学习方法进行统计融合处理,构建企业二次

创业金融数据分布的不规则空间聚类模型,采用相

空间结构重组方法进行模糊特征重构,采用逻辑回

归分析方法进行融合聚类处理,结合模糊 C 均值聚

类方法,实现对企业二次创业金融数据分类的自适

应寻优和收敛性控制,实现分类优化。 研究得知,采

用该方法进行企业二次创业金融数据分类的准确性

较高,误分率较低。
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Research on Classification Method of Enterprise Secondary
Entrepreneurship Financial Data Based on Logical Regression

LAI Hong-qing
(Department of Business and Trade, School of Business Administration,

Foshan Polytechnic College, Guangdong Foshan 528200, China)

Abstract:The optimal classification of enterprise secondary venture finance data can improve the statistical

analysis ability of the data. The classification method of enterprise secondary venture finance data based on logical

regression is put forward. The self-adaptive unsupervised learning method is used to carry on the statistical fusion

processing of enterprise secondary venture finance data, and the irregular spatial clustering model of enterprise

secondary venture finance data distribution is constructed. The fuzzy feature reconstruction of enterprise secondary

venture finance data is carried out by using phase spatial structure reorganization method, the self-association rule

feature quantity of enterprise secondary venture finance data is extracted, and the fusion clustering processing of

enterprise secondary venture finance data classification is carried out by using logical regression analysis method.

Combined with fuzzy C-means clustering method, the adaptive optimization and convergence control of enterprise

secondary venture finance data classification are realized. To realize the classification and optimization of the

secondary entrepreneurial financial data of enterprises, the simulation results show that the method has the

advantages of high accuracy, good convergence and strong feature clustering ability.

Key words:logical regression; enterprise secondary entrepreneurship; financial data; classification
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